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OTIMIZAÇÃO CONTÍNUA 

 4  
AT AP Total 

20 40 60 

AT: Atividades Teóricas, AP: Atividades Práticas. 
 
 

OBJETIVOS 

 
Entender os princípios de funcionamento dos principais algoritmos de otimização. Aplicar corretamente os 
algoritmos de otimização. Compreender como a otimização pode contribuir para a solução de problemas da 
engenharia de produção. 
 

EMENTA (favor não alterar) 
 
Introdução e definições; Conceitos matemáticos; Formulação matemática de um problema de otimização; 
Fundamentos da otimização determinística e estocástica; Otimização multidimensional sem restrições; Ajuste de 
modelos matemáticos; Novas abordagens de otimização estocástica e suas aplicações na Engenharia de 
Produção. 
 

CONTEÚDO PROGRAMÁTICO 

ITEM EMENTA CONTEÚDO 

1. Introdução e definições 

Objetivo do curso, principais referências bibliográficas, 

exemplos de aplicações de otimização, fundamentos da 

otimização determinística e estocástica, formulação de um 

problema de otimização (noções básicas), função objetivo, 

restrições, região viável, variáveis de decisão, procedimento 

geral para solucionar um problema de otimização, 

mapeamento da função objetivo, obstáculos à otimização. 

Conceitos de MATLAB. 

2. Conceitos matemáticos 

Definições, operações básicas com matrizes e vetores, 

independência linear, matriz singular e rank (ou posto) de 

uma matriz, operadores linha ou coluna, solução de sistemas 

de equações lineares, graus de liberdade, autovalores e 

autovetores, estudo de função, continuidade de funções, 

funções unimodais e multimodais, funções côncavas e 

convexas, região convexa, condições necessárias e 

condições suficientes para encontrar um extremos de uma 

função irrestrita, interpretação da função objetivo em termos 

de uma aproximação quadrática. 

3. 
Formulação matemática de um problema de 

otimização 

A função objetivo, tolerância ou critério de parada, objetivos 

econômicos, objetivos operacionais, combinação de 

objetivos, a função de restrição, otimização on-line.  

4. Otimização unidimensional sem restrições 

Métodos indiretos, métodos diretos, outros métodos e 

estratégias, avaliação de métodos de otimização em 

problemas unidimensionais. 



5. Otimização multidimensional sem restrições 

Métodos indiretos, métodos diretos, outros métodos, 

avaliação dos métodos de otimização em problemas 

multidimensionais. 

6. Ajuste de modelos matemáticos 

Ajuste de modelos lineares nos parâmetros com uma variável 

Independente, escolha da forma do modelo linear , ajuste do 

modelo linear univariável, ajuste de modelos lineares de 

várias variáveis,  ajuste de modelos matemáticos não-

lineares, ajuste de modelos por métodos diretos, método do 

poliedro flexível, ajuste de Modelos por métodos indiretos, 

procedimento geral para ajuste de modelos. 

7. 

Novas abordagens de otimização 

estocástica e suas aplicações na Engenharia 

de Produção 

Novos algoritmos estocásticos bioinspirados e exemplos de 

aplicações envolvendo a engenharia de produção. 

 

 
 
 
 

PROFESSOR  

Roberto Zanetti Freire  
 

ANO/SEMESTRE CARGA HORÁRIA (aulas) 

2024/1 
AT AP APS AD APCC Total 

20 40    60 

AT: Atividades Teóricas, AP: Atividades Práticas, APS: Atividades Práticas Supervisionadas, AD: Atividades a Distância, 
APCC: Atividades Práticas como Componente Curricular. 
 

DIAS DAS AULAS PRESENCIAIS 

Dia da semana Segunda Terça Quarta Quinta Sexta Sábado 

Número de aulas no 
semestre (ou ano)  

  60    

 

 

   

   

   

   

   

   

   

   

   

   

   

   

   

   

   
 

PROCEDIMENTOS DE ENSINO 

AULAS TEÓRICAS 

As aulas teóricas se darão principalmente através de aulas expositivo-dialogadas, de discussões coletivas e de 
atendimento individual aos alunos. As aulas teóricas também serão utilizadas para a estudo e elaboração de 
estudos de caso, os quais serão apresentados no decorrer das aulas; e para a orientação de produção de 
artigo científico. Também será adotada uma abordagem por meio de metodologia ativa, com foco em soluções 
de problemas (problem-based learning). 

AULAS PRÁTICAS 

As aulas práticas serão subsidiadas pela utilização de softwares para a efetiva resolução dos problemas de 
otimização e implementação dos algoritmos, bem como para análise de desempenho dos mesmos, sugerindo-
se o uso do MATLAB como ferramenta computacional. 

ATIVIDADES A DISTÂNCIA 

Não se aplica. 

ATIVIDADES PRÁTICAS COMO COMPONENTE CURRICULAR 



Não se aplica. 
 

PROCEDIMENTOS DE AVALIAÇÃO 

As avaliações serão realizadas em dois momentos: apresentação de seminários e implementação de trabalhos 

práticos envolvendo otimização. 
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ORIENTAÇÕES GERAIS 

O cronograma, bem como a forma de desenvolvimento das aulas e das avaliações, podem sofrer alterações que 

venham atender necessidades que não tenham sido previstas. As alterações deverão, preferencialmente, ser 

negociadas/comunicadas aos mestrandos com antecedência, dentro das possibilidades. 
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