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AT: Atividades Tedricas, AP: Atividades Praticas.

OBJETIVOS

Entender os principios de funcionamento dos principais algoritmos de otimizagdo. Aplicar corretamente os
algoritmos de otimizagdo. Compreender como a otimizagdo pode contribuir para a solucdo de problemas da
engenharia de produgao.

EMENTA (favor n&o alterar)

Introducdo e definicdes; Conceitos matematicos; Formulagcdo matematica de um problema de otimizacao;
Fundamentos da otimizacao deterministica e estocéastica; Otimizacdo multidimensional sem restricdes; Ajuste de
modelos matematicos; Novas abordagens de otimizac@o estocastica e suas aplicacdes na Engenharia de
Producéo.

CONTEUDO PROGRAMATICO

ITEM EMENTA CONTEUDO

Objetivo do curso, principais referéncias bibliogréaficas,
exemplos de aplicacdes de otimizacéo, fundamentos da
otimizag¢&o deterministica e estocastica, formula¢éo de um
problema de otimizacao (nog¢des basicas), fungdo objetivo,
restricdes, regido viavel, variaveis de decisdo, procedimento
geral para solucionar um problema de otimizacéo,
mapeamento da funcéo objetivo, obstaculos & otimizacéao.
Conceitos de MATLAB.

1. (Introducéo e definicdes

Definigbes, operacdes basicas com matrizes e vetores,
independéncia linear, matriz singular e rank (ou posto) de
uma matriz, operadores linha ou coluna, solucéo de sistemas
de equacgbes lineares, graus de liberdade, autovalores e
autovetores, estudo de fungédo, continuidade de fungdes,
funcbes unimodais e multimodais, fun¢des cbncavas e
convexas, regido convexa, condi¢cdes necessarias e
condigdes suficientes para encontrar um extremos de uma
funcéo irrestrita, interpretacéo da funcéo objetivo em termos
de uma aproximacgdo quadratica.

2. |Conceitos matematicos

A fungéo objetivo, toleréncia ou critério de parada, objetivos
econdmicos, objetivos operacionais, combinacdo de
objetivos, a funcao de restrigdo, otimizacéo on-line.

Formulagdo matematica de um problema de
otimizacéo

Métodos indiretos, métodos diretos, outros métodos e
4. |Otimizacdo unidimensional sem restricdes |estratégias, avaliacdo de métodos de otimizagdo em
problemas unidimensionais.




Métodos indiretos, métodos diretos, outros métodos,
5. |Otimizacdo multidimensional sem restricdes |avaliagdo dos métodos de otimizacdo em problemas
multidimensionais.

Ajuste de modelos lineares nos parametros com uma variavel
Independente, escolha da forma do modelo linear , ajuste do
modelo linear univariavel, ajuste de modelos lineares de
6. |Ajuste de modelos matematicos varias varidveis, ajuste de modelos mateméticos n&o-
lineares, ajuste de modelos por métodos diretos, método do
poliedro flexivel, ajuste de Modelos por métodos indiretos,
procedimento geral para ajuste de modelos.

Novas abordagens de otimizacéo
7. |estocastica e suas aplica¢des na Engenharial
de Producao

Novos algoritmos estocasticos bioinspirados e exemplos de
aplicacdes envolvendo a engenharia de producéo.

PROFESSOR
Roberto Zanetti Freire
ANO/SEMESTRE CARGA HORARIA (aulas)
AT AP APS AD APCC Total
2024/1 20 20 50

AT: Atividades Tedricas, AP: Atividades Praticas, APS: Atividades Praticas Supervisionadas, AD: Atividades a Distancia,
APCC: Atividades Praticas como Componente Curricular.

DIAS DAS AULAS PRESENCIAIS

Dia da semana Segunda Terca Quarta Quinta Sexta Sabado
Numero de aulas no

60
semestre (ou ano)

PROCEDIMENTOS DE ENSINO

AULAS TEORICAS

As aulas tedricas se dardo principalmente através de aulas expositivo-dialogadas, de discussdes coletivas e de
atendimento individual aos alunos. As aulas teéricas também ser&o utilizadas para a estudo e elaboragéo de
estudos de caso, 0s quais serdo apresentados no decorrer das aulas; e para a orientacao de producéo de
artigo cientifico. Também sera adotada uma abordagem por meio de metodologia ativa, com foco em solucdes
de problemas (problem-based learning).

AULAS PRATICAS

As aulas préticas serdo subsidiadas pela utilizagao de softwares para a efetiva resolucao dos problemas de
otimizacé@o e implementacdo dos algoritmos, bem como para anélise de desempenho dos mesmos, sugerindo-
se 0 uso do MATLAB como ferramenta computacional.

ATIVIDADES A DISTANCIA

N&o se aplica.

ATIVIDADES PRATICAS COMO COMPONENTE CURRICULAR




[ Nao se aplica.

PROCEDIMENTOS DE AVALIACAO

As avalia¢cBes serdo realizadas em dois momentos: apresentacédo de seminarios e implementacao de trabalhos
praticos envolvendo otimizagéo.
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ORIENTACOES GERAIS

O cronograma, bem como a forma de desenvolvimento das aulas e das avaliagdes, podem sofrer alteragdes que
venham atender necessidades que ndo tenham sido previstas. As alteragbes deverdo, preferencialmente, ser
negociadas/comunicadas aos mestrandos com antecedéncia, dentro das possibilidades.

Assinatura do Professor Assinatura do Coordenador do Curso




